~ TRANSFOR —

Y

MACION

DIGITAL:

IMPULSANDO
LA EXPLORACION DEL FONDO
MARINO




e e eanarBllNn Q-A.n‘
“UN EJERCITO VICTORIOSO GANA PRIMERO Y ENTABLA
LA BATALLA DESPUES; UN EJERCITO DERROTADO LUCHA

PRIMERO Y LUEGO INTENTA OBTENER LA VICTORIA”.

Sun Tzu



TRANSFORMACION DIGITAL







F

- De las'iniciativas de Transformacion Digital a nivel mundial han
P ~racasado.
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;QUE ES LA TRANSFORMACION DIGITAL?




LA TRANSFORMACION DIGITAL
- NOES UNPROYECTO DE T.1.

IS NOT AN I.T. PROJECT




Transformacion Digital

- -
Digitalizacion
- -

E\ﬁ".‘ "’ “Digitizacion”




Transformacion Digital

“...1a configuracion organizacional holistica de personas (roles, responsabilidades, estructuras,
habilidades), procesos (flujos de trabajo, rutinas, procedimientos) y tecnologia (infraestructura,
aplicaciones) para definir propuestas de valor y entregar ofertas posibles gracias a las

capacidades de las tecnologias digitales.”

"\
PROPUESTAS DE

Reingenieria de
Procesos
Organizacionales

(OPR)
\_

Fuente: Massachusetts Institute of Technology (MIT) Ross, Beath and Mocker
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Top 10 de fracasos en Transformacion Digital

OCM (personas)

U.S. Air Force 5.000
U.S. Navy 1.870
National Grid 1.300
Nike 900
Revlon No data
Miller Coors 163
Hershey’s 100
Waste Management 500
Hewlett Packard 160

Washington Community College 13
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PERSONAS - CULTURA




MAYOR BARRERA PARA LOGRAR LA

TRANSFORMACION DIGITA.L::

FACTOR OTROS
CULTURAL FACTORES

Fuente: Gartner 2019. https://www.gartner.com/smarterwithgartner/cios-
break-through-culture-barriers-to-enable-digital-transformation



GESTION DEL CAMBIO ORGANIZACIONAL
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TEORIA DE LA DIFUSION DE LA INNOVACION
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GESTION DEL CAMBIO ORGANIZACIONAL

Mentalidad y aprendizaje
continuo
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REINGENIERIA DE PROCESOS ORGANIZACIONALES

Y \ \T‘r\} A
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Como van a funcionar los procesos de la Organizacién en el futuro.

De abajo hacia arriba, para entender realmente como esta funcionando
cada proceso de la organizacion.

Encontrar procesos débiles

Aquellos procesos que no estan funcionando adecuadamente o no se
amoldan al estado futuro de la organizacion.

Encontrar procesos fuertes

Fortalezas en procesos que puedan optimizarse con el uso de la nueva
tecnologia para generar mas valor al estado futuro.




Definir Métricas
Para medir el
desempefio actual y
futuro
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Priorizar Mejoras
Enfoque en generacion
de valor y victorias
tempranas

Para alinear personas y
tecnologia a los
procesos
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REINGENIERIA DE PROCESOS ORGANIZACIONALES

Iterando a medida que
se avanza.
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P ARLNEE T WA=
INTELIGENCIA ARTIFICIAL

2

. Artificial intelligence (Al)
Any techniques that enable machines to solve a task in a
way like humans do

Artificial intelligence

-------------- Machine learning (ML)
Algorithms that allow computers to learn from examples
without being explicitly programmed

Artificial neural

networks Artificial neural networks (ANN)
Brain-inspired machine learning models

Deep
learning

Deep learning (DL)

A subset of ML which uses deep artificial neural networks
as models and automatically builds a hierarchy of data
representations

Fuente: https://community.hpe.com/t5/hpe-blog-uk-ireland-middle-east/artificial-intelligence-enough-of-the-hype-what-is-it/ba-
p/7046672
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the accuracy of depth and color image fusion [64]. Checkerboard was used as the calibration pattern. The corners of the checkerboard were
detected in both RGB images and IR images, and the intrinsic parameters of the cameras were obtained using a homography-based calibration
' e method [65]. The relative pose was calculated by minimizing the pixel projection errors of the corners detected on RGB/IR images.

We used the pinhole camera model and the Brown’s distortion model [66] to describe the intrinsic parameters of the camera. The normalized
coordinate of a 3D point on the RGB/IR image plane is denoted as x,, = [x, y, 1]7. The Brown distortion is modeled as:

Xy = X(1 + k172 + kar® + kar®) + 2p1xy + pa (72 + 24%), ™)

Yu = (1 + kir? + kor* + kar®) + pr (77 + 20%) + 2paxy, @)

{a) Absolute range blases distribution in the XY plane.

where 12 = x2 +;/2, (xu, yu) is the corrected coordinate, (ki, k2, k3) and (p1, p2) are vectors containing the radial and tangential distortion
coefficients, respectively. The pixel coordinate p = [u, o]T is calculated as:

u Xy fr 0 uo|[x
] o|=K|y|=]0 fL/ [} Yu |, (3)
1 1 00 1 1

where K is the intrinsic matrix that includes the focal length f = [fx,j},] and principal point p, = [ug,zvg]T. Utilizing the above-mentioned camera
and distortion model, the intrinsic parameters are solved by the homography based calibration method [65] with the checkerboard pattern. To
precisely overlay the color texture onto the depth image, the relative pose parameters between the RGB and IR camera need to be calculated
accurately. The transformation between the RGB and IR image coordinate systems can be written as:

(b) Range biases distribution in the X direction.
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Fuente:
https://www.mdpi.com/2072-
4292/10/2/328
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(d) Range blases distribution in perspective view.,
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RENDERIZADO EFICIENTE DE LOS DATOS

AY 'E—-\\\:W.

Fuente:
https://www.mdpi.com/2220-
9964/10/10/666
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MODELADO DE TERRENO CON ML
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A L L e VTSR NN ——TTs=
CLASIFICACION DE SEDIMENTOS DEL FONDO CON DNN

Feature Feature
extraction layer fusion layer

”
N 527 & muckdy sand

Backscatter intensity Decision fusion

) g f’ < Extracted *:
H e A 3 features W
é mm

——m\\\ ry

L4 andom patches Random patches ;
w|® P oo NS ... . ot IS ... /
P = S /

Patch Convolutional Patch Convolutional
extraction kernels extraction kernels
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" M Activation

i
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Fuente:
https://www.mdpi.com/2072-
4292/14/15/3708

SVM
classifier (b)
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USO DE ASV'S PARA MAPEO DE ALTA DEFINICION
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Autonomous Sparse Aperture Subsea High-frequency
Multibeam Echosounder Multibeam Echosounder

e - | Off-board =y ————
Processing

a0
.

Edge Distances Edge Distance Deviations

0<0.33cm

Surface Mid-Frequency
Multibeam Echosounder

Edge Distance (cm!
Deviation (cm

Surface Multibeam Sonar g
+ 100 - 300 m resolution d 1 m resolution

Y s kn‘ Swa‘h 0 o Swath Interior Angles Interior Angle Deviations
* 8 kts survey speed 3 kis survey speed ameta = | ¥ 2 " -
+ 500 km?/h Distributed Sparse Aperture ; ¥ 0<0.25deg

* 1m resolution

+ 4kis survey speed
<40 km swath
20-25USVs - 3 =

+ Up to 300 km?/h y L8 = o

S

Deviation (deg
Deviation (deg

100 m resolution ® Receive ~1m resolution

e \\ "\ [ov7Z4 Y,

Surface Multibeam Existing Prototype Sparse Future Operational Sparse
b Echosounder Aperture Multibeam Aperture Multibeam

e Echosounder Echosounder

Fuente:
https://www.mdpi.com/2673-
7418/3/1/16

160 dB @ 8 m 160 dB @ 1000 m

Typical Parameters Acoustic Parameters Acoustic Parameters
+ SPL: 240 dB + 186 dB SPL (maximum) + 220 dB SPL
+ Beam Width 140° + 22° Beam Width + 45° Beam Width

160 dB @
10,000 m
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REQUISITOS Y BENEFICIOS DE LOS DATOS

REQUISITOS

Calidad de los datos

Los datos deben ser precisos, completos
y consistentes para ser utiles.

Acceso a los datos

Es fundamental que los datos recopilados
estén disponibles para los colaboradores
del proyecto.

Seguridad de los datos

es vital que los datos estén protegidos
contra pérdida, dafio o acceso no
autorizado.

Interoperabilidad de los datos

Los datos recopilados deben ser capaces
de ser compartidos y utilizados entre
diferentes sistemas y aplicaciones.

| ‘T,ransfoikmacié ' Digital

BENEFICIOS

Mejoramiento de la precision del mapeo

La gestion adecuada de los datos es esencial
para garantizar la precision de los mapas del
fondo marino.

Compartir conocimiento y colaboracion

El éxito de Seabed 2030 dependera en gran
medida de la colaboracion entre
investigadores, instituciones y paises.

Aprovechar los avances tecnologicos

La tecnologia esta avanzando rapidamente, y
la gestidn de datos efectiva permitira a
Seabed 2030 aprovechar estos avances.

Fomentar la transparenciay la confianza

Una buena gestion de datos puede aumentar
la transparencia del proyecto Seabed 2030.
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? 'LOS BENEFICIOS DE LA -'
RANSFORMACION DIGITAL PARA
~ SEABED 2030 -




BENEFICIOS ORGANIZACIONALES
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ONCLUSIONES




CONCLUSIONES

Preparacion para el
futuro através de la
/ Transformacién Digital
La Transformacion Digital
puede ayudar a Seabed
2030 a prepararse para el
futuro, permitiéndole
adaptarse a los cambios y

aprovechar las nuevas
oportunidades.

Utilizacion de la |A

El aprovechamiento de la
IA en el proyecto Seabed
2030, no solo acelera el
proceso de mapeo del
fondo marino, sino que
también contribuye a una
mayor calidad y detalle en
los resultados del mapeo.

Aprovechamiento de
estudios ya avanzados

el aprovechamiento de
investigaciones ya
avanzadas puede acelerar
significativamente el
progreso de Seabed 2030,
contribuyendo al logro de
sus objetivos de mapeo del
fondo marino de manera
mas rapida y efectiva.

Uso efectivo de los datos

La recopilacion, gestion y
analisis adecuados de los
datos son esenciales para
el éxito de este ambicioso
proyecto.
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